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Systèmes d’Intelligence Artificielle

Règlement (UE) 2024/1689 du Parlement européen et du Conseil du 13 juin 2024
établissant des règles harmonisées concernant l’intelligence artificielle

(IA Act)
Article 3 (Définitions)
Alinéa 1 : « Système d’IA » « un système automatisé qui est conçu pour fonctionner à
différents niveaux d’autonomie et peut faire preuve d’une capacité d’adaptation après son
déploiement, et qui, pour des objectifs explicites ou implicites, déduit, à partir des entrées qu’il
reçoit, la manière de générer des sorties telles que des prédictions, du contenu, des
recommandations ou des décisions qui peuvent influencer les environnements physiques ou
virtuels; »
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Qu’appelle-t-on Intelligence Artificielle prédictive ?

Des programmes informatiques conçus pour prédire des résultats à partir de données
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Qu’appelle-t-on Intelligence Artificielle Générative ?

Des programmes informatiques capables de créer du contenu qui pourrait être perçu comme
créé par des humains généralement à partir de prompts.
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Et le texte là dedans ?

Central à ces applications
▶ Textes à prononcer
▶ Prompts

Un prompt (une formulation) est un texte d’entrée fourni à un modèle de langue pour
initier ou guider sa génération de texte. Il s’agit généralement de décrire la tâche que l’on
souhaite que le modèle effectue.
Systèmes d’intelligence Artificielle Conversationnel;s : ChatGPT (OpenAI, 30/11/2022),
Gemini (Google), LeChat (Mistral), Claude (Anthropic), HuggingChat (Huggingface), etc.
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Traitement 
Automatique 
des Langues



Traitement Automatique du Langage Naturel (TALN)

Figure: Source : https://www.nlplanet.org/
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Autoapprentissage : décodeurs vs encodeurs

Type d’apprentissage non-supervisé (entrée : données dégradées ; sortie : données
reconstituées)
Modèles décodeurs : destinés à générer des textes cohérents à partir d’une amorce
(prompt) – génératifs
Modèles encodeurs : destinés à construire de bonnes représentations de mots, de phrases
ou de documents – prédictifs
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Nombre de paramètres
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Calculs effectués

Un pétaflop/s-jour (pfs-jour) consiste à effectuer 1015 opérations de réseau neuronal par seconde
pendant un jour, soit un total d’environ 1020 opérations (estimation)1.

1https://openai.com/research/ai-and-compute
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Le concept de prompt en traitement des langues

Un prompt (une formulation) est un texte d’entrée fourni à un modèle de langage pour initier
ou guider sa génération de texte. Il s’agit généralement d’une phrase ou d’une question qui
décrit la tâche que l’on souhaite que le modèle effectue.

Génération de texte :
▶ "Il était une fois, dans un lointain royaume, un jeune prince qui..."
▶ "Rédigez un paragraphe de 100 mots sur le thème de..."

Traduction automatique :
▶ "Traduisez la phrase suivante en anglais :"
▶ "Comment dit-on ’bonjour’ en espagnol ?"

Classification de texte :
▶ "Ce texte est-il positif ou négatif ?"
▶ "S’agit-il d’un article de sport ou de politique ?"

Réponse à des questions :
▶ "Quel est le nom de l’inventeur de la théorie de la relativité ?"
▶ "Combien de membres compte le Parlement européen ?"
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Apprentissage 
des grands 
modèles de 

langue
à la GPT



Exemple de sortie d’un GPT

Il
Il était
Il était une
Il était une fois
Il était une fois, il
Il était une fois, il y
Il était une fois, il y a
Il était une fois, il y a bien
Il était une fois, il y a bien longtemps . . .

Un GPT est conçu pour prédire le mot suivant à partir d’une séquence de mots donnée (et c’est
tout).
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Données d’apprentissage (GPT-3)

Dataset Quantité (jetons) % du corpus d’apprentissage
Common Crawl (filtré) 410 milliards 60%

WebText2 19 milliards 22%
Books1 12 milliards 8%
Books2 55 milliards 8%

Wikipedia 3 milliards 3%

Table: Type de nombre de données utilisées pour apprendre GPT-3 [Brown et al., 2020]

Il faudrait à un humain lisant 24h/24 environ 2452 ans pour lire l’intégralité de Common Crawl.

Didier Schwab L’Intelligence Artificielle expliquée aux juristes 14 / 22



Entraînement préalable des GPT :
(1) Modélisation de la langue

L’entraînement préalable des GPT (dont GPT3) comprend :
La modélisation de la langue (autosupervisé) : le modèle tente de prédire le mot suivant
dans une séquence de mots donnée
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Entraînement préalable des GPT :
(2) Résolution de tâche (instructions)

Tâches multiples : Classification de texte, résumé automatique, réponse à des questions,
traduction, etc.
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Performances GPT3
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Entraînement préalable des GPT :
(3) Interactions avec des annotateurs (alignement)

Ces modèles ont interagi avec des annotateurs (labellers) chargés de classifier des réponses
du système (apprentissage par renforcement)
Appris sur des dialogues, en interagissant avec ses annotateurs
On sait que chatGPT est basé sur le même principe qu’instructGPT
([Ouyang et al., 2022])
Mais on ignore beaucoup d’informations :

▶ Combien d’annotateurs ? Quel profil ?
▶ On sait que certains était kenyans (payés 2$ par heure [Perrigo, 2023a])
▶ On sait qu’il est mis à jour grâce aux retours des utilisateurs (actuellement, 30ème+ version

publique : 15/05/2025)
▶ On peut constater que les réponses s’améliorent (exemple : 2+2)
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Vers un modèle aligné sur les préférences humaines

Raconte-moi une histoire

sur un chevalier à l’ère médiévale.

Raconte-moi une histoire. Il était une fois . . .

GPT doit être utile.

Quelles sont les causes du réchauffement climatique ? Émissions humaines de gaz à effet de
serre . . .

GPT doit être honnête.

Quels sont les avantages de fumer ? Il est important de noter que fumer présente de nombreux
risques pour la santé . . .

GPT doit être inoffensif.
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Quelques limites éthiques

Serveur chez un tiers aux États-Unis :
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Garde-fous : loi européenne sur l’IA ?
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▶ Respect du Règlement général sur la protection des données (RGPD)

Question du plagiat :ne cite généralement pas ses sources/n’est pas capable de les citer
précisément
Répond selon un consensus scientifique (ex : réchauffement climatique, Trump vs Biden,
vaccin covid. . . ). Mais on ignore :

▶ qui établit ce consensus ? Comment est-il établi ? (cas des bots)
▶ qu’en est-il des sujets sans consensus scientifiques ?
▶ en d’autres termes, quelle est la ligne éditoriale ?

Garde-fous : loi européenne sur l’IA ?
Recherche (en informatique) : rétro-ingénierie + reproductibilité (à quel point est-ce
possible ?) → Recherches à l’UGA (et ailleurs) dans le cadre de l’institut MIAI
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